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e Al ENGINEER
e AGENT NEDIR
e AGENT ANATOMIS]
e BEYIN=LLM
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e TOOLBOX
e MULTI AGENTIC SISTEMLER
e AGENTLARDA BiLINMESI
GEREKEN KAVRAMLAR

e LIMITATIONS AND
CHALLENGES

e GOOGLE ADK NEDIR

e GOOGLE ADK OZELLIKLERI

e DIGER TOOLLARLA
KARSILASTIRMA

e DEMO

e KITAP, YOUTUBE KANALI VS
KAYNAK ONERILERI

e Q&A



%%HAIR LAB
GIRIS

e LLM'ler yeterince akillilasti (GPT, Gemini, GLM, Opus, Sonnet vs.)
e Function Calling standardi oturdu
Simdi: LLM direkt JSON dénduruyor, hangi toolu ¢cagiracagini biliyor
e Frameworkler olgunlasti
e Maliyet 10x dustl
e Gergek production use case'ler ortaya ¢ikti (Cursor, Copilot, other
coding agents)
e MCP standartlari (farkl appleri pipelinelara baglama kolayligi)



%%NRLAB
Al eNGINceRr

e 5yl Once bu title yoktu. Simdi dinyanin en ¢ok
aranan muhendislik pozisyonu.

KLASIK ROLLER:
e Software Engineer — Kod yazar
e Data Scientist = Veriyi analiz eder
e ML Engineer — Model egitir, deploy eder
e Al Engineer = Agent & LLM uygulamalari yapar

Al ENGINEER NE YAPAR?
e LLM'eri uygulomaya entegre eder
e Agent sistemleri tasarlar ve gelistirir
e Prompt engineering & optimization
e RAG pipelinelari kurar
e Tool & APl entegrasyonlari yapar
e Production'a alir, monitor eder

ML Engineer

Al Engineer

Model egitir

Model kullanir

Matematik agir

MUhendislik agir

Pytorch, TF vs.

Langchain, Google ADK, n8n
VS.




%%HAIRLAB
AGeNT NeDIRr’

Senaryo: Bir Ressam Agent Istiyorsunuz
Amaciniz bir Al Agent’'in sizin i¢in bir resim ¢gizmesi. Bu agentin nelere intiyaci var?

....................... ﬂ 4
...... > .
f 1 Instruction

Tools (Fircayi al, boyayi
(Tuval, Firca, Boya bandir, tuvale sur
vsy) R v VS.)
““““““ V.,...
““““““ ? '.......,....
Memory
(Kullanici rénesans
ini : Human in the loo
ssaerl A o
SOV E (Mesai Saati)

sorabilirsin)



%%AIRLAB
AGENT NEDIR? @

(]
Agent = LLM + Tools + Reasoning Loop + Memory

/ Kullamci Girdisi /

+ & AGENT
© Perception B Instructions @ Goal
Input isleme Kisilik, kurallar Hedef/Gorev
@ Brain - LLM

Dusunme, karar verme

Yamt / Eylem /

Bir hedefe ulagsmak icin otonom olarak planlama yapabilen,
araclari kullanabilen ve ¢evresine tepki verebilen Al sistemi



%%AIRLAB
AGENT MIMARIS| @

(=)
1. PERCEPTION (Algilama) .
- Kullanicidan input alma . TOOLS (Araglar

- Dosya okuma, API'den veri cekme ) ,[A)I?I duquyu ?k' etme 1 ot
- 'Dis ddinyayi gérme cagirma, dosya yazma, email atma

5. OUTPUT (Cikti)

- Kullaniciya yanit

- Veya bir aksiyon (dosya olusturma,
email génderme)

2. BRAIN (Beyin = LLM)
- Karar verme merkezi
- 'Ne yapmaliyim?' sorusunu cevapliyor
- En kritik bilesen

3. MEMORY (Hafiza)
- Kisa vadeli: Bu conversation'da ne konustuk?
- Uzun vadeli: Bu kullanici kim, ne sever?



%%HAIRLAB .
BEYIN = LLM &@

) =)
Bazi Onemli Paperlar

Chain-of-Thought (CoT) Prompting
"Chain-of-Thought Prompting Elicits Reasoning in Large Language Models’

Ana Fikir:
‘LLM'lere adim adim dusunmesini séylersen, reasoning performansi dramatik sekilde artar’

Anahtar Bulgular:
e "Let's think step by step” = %50+ performans artigi (matematik problemlerinde)

e Sadece buyuk modellerde ¢alisiyor (100B+ parametre)

e Fine-tuning gerektirmiyor, sadece prompt degisikligi

e GSM8K benchmark'ta fine-tuned GPT-3'U bile gecti
Ornek:

Standart: 'Roger’in 5 tenisi var. 2 kutu daha aldi, her kutuda 3 top. Kag topu var?”

— Cevap: 11 (yanlig)
¥ CoT: "Adim adim dusUnelim. Roger 5 topla basladi. 2 kutu aldi, her kutuda 3 top = 6 top. 5 + 6 = 11"

— Cevap: 11 (dogru, ama reasoning gdsteriliyor)



%%HAIRLAB .
BEYIN = LLM &@

) =)
Bazi Onemli Paperlar

ReAct (Reasoning + Acting)
"ReAct: Synergizing Reasoning and Acting in Language Models" https://arxiv.org/abs/2210.03629
"Reasoning ve Acting'i birlegtir: Disun — Eylem yap — Gézlemle — Tekrarla”
Neden Onemli:
e CoTun eksikligi: Sadece dusunuyor, dis dunyayla etkilesim yok
e ReAct: DUsiinme + Arag kullanma (Wikipedia API, hesaplama, vs.)
e Hallucination azaliyor ¢Unku gercek veriye erisiyor
e Agentlarin teorik temeli bu paper
ReAct Dongusu:

Thought: "Colorado’nun bagkenti nedir 6grenmeliyim”
Action: Search|["Colorado capital’]

Observation: "‘Denver is the capital of Colorado’
Thought: "Denver’in nufusunu bulmaliyim’

Action: Search['Denver population’]

Sonuclar:
e HotpotQA: +%6 accuracy (CoT'a gére)
e ALFWorld: +%34 success rate
e WebShop: +%10 success rate



%%HAIRLAB .
BEYIN = LLM &@

) =)
Bazi Onemli Paperlar

Tree of Thoughts (ToT)
"Tree of Thoughts: Deliberate Problem Solving with Large Language Models" https://arxiv.org/abs/2305.10601
Ana Fikir:
"Tek bir disuince zinciri yerine, birden fazla yolu dene ve en iyisini se¢’
CoT vs ToT:
CoT: A— B— C — D (tek yol)
ToT: BI—=Clx

;l

A—>B2—>C2—>DV
N
B3— C3X

Neden Onemli:
e Backtracking (geri dénis) mimkin
e Paralel kesif
e Self-evaluation: "Bu yol umut verici mi?"
e Karmasik problemlerde (24 oyunu, sudoku) gok etkili



%%HAIRLAB
BeYIN = LLM

Bazi Onemli Paperlar

PAPeR

ANA KATKI

LINK

SceLF-CONSISTENCY (WANG €T
AL., 2022)

BIRDeN rAZ2LA COT ¢ALisTIR, N
TUTARLI CeVAB: Se¢

ARXIV.ORG/ABS/2203.1171

LEAST-TO-MOST (2HOU €T AL.,
=\ =T

PrROBLeMI ALT PrROBLeMLeRE
BOL

ARXIV.ORG/ABS/2205.10625

RerLeXION (SHINN €T AL.,
=\W=E)

AGENT HATALARINDAN OgrReENIR

ARXIV.ORG/ABS/2303.11366

TOOLFORMER (SCHICK T AL.,
=W=E))

LLM KeNDI KeNDINe TOOL
KULLANMAY: OgreNIR

ARXIV.ORG/ABS/2302.0470GI




%%HAIRLAB :
AGeNT DeSIGN PATTerNLARI ll

1. ReAct (Reason + Act)
En basit ve yaygin pattern
DUsun — Yap — Gozlemle — Tekrarla

2. Plan-and-Execute
Once tam plan yap, sonra execute et
Daha uzun vadeli gorevler icin

3. Reflexion (Self-correction)
Hata yaptiginda kendini duzelt
'‘Ogrenen agent’

4. Tool-use Patterns
Hangi tool'u ne zaman ¢agiracagini bilme



%%AIRLAB
TOOLBOX |

:> AGeNT ORCHeSTRATION

— > VeCTOR DATABASCc

Pinecone, Qdrant, Chroma, pgvector

| —> LLM PROVIDeRS
Google ADK, CrewAl, LangChain, LangGraph, n8n,

AutoGen OpenAl, Anthropic, Google Gemini, Ollama

DATABASE (local), Grog or locall
:> DOCUMeNT PrROCeSSING

MongoDB, Redis, PostgreSQL, SQLite

:> MONITORING & OBSeRVABILITY Unstructured, PyPDF, LiamaParse, Docling,
DeepParse
L fuse, L Smith, Weights & Bi ; — —
OpenTormetey — KNOWLEDGE GRAPH
:> Arl LAYeRr Neo4j, Amazon Neptune

Flask, FastAPI, Django REST

— > rLOW PLANNING

— > MCP .
Mermaid
Tool'lar icin USB-C standarti
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MULTI AGeNTIC SISTeMLeRr -, @
..

NEDEN MULTI-AGENT? =)

1. System Prompt Sismesi

Tek agent'a her seyi 6gretmek — 5000+ token
prompt

— Modelin kafasi karigir

4. Paralel Calisma Bagimsiz agentlar ayni
anda calisabilir

5. Debug & Test "Hangi agent hata yapti?”

. sorusu cevaplanabilir
2. Uzmanlasma (Separation of Concerns) X

Her agent TEK bir is bilsin

Frontend Agent, Backend Agent, Review Agent... ORNEK-Ceor IDE - 8 agenta kadar paralel

calisma - Frontend, Backend, Reviewer,
DevOps agentlarli - Gunluk milyarlarca

3. Maliyet Optimizasyonu )
completion

Basit is = Ucuz model (Gemini Flash)
Zor is = Pahali model (GPT-4, Opus)
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%%HAIRLAB .
PROMPT eNGINcerING @)

) T
System Prompt vs User Prompt:

- System: Agent'in KiMLIGi (degismez)
- User: Her istekte gelen mesqj

Few-shot Examples:
- 'Soyle input gelirse, sdyle output ver
- 2-3 ornek genellikle yeterli

Structured Output (JSON Mode):
- LLM'e JSON déndur’ dersen, parse etmesi kolay
- Tool calling buna dayaniyor’

DsPy tarzi kutuphaneler



%%HAIRLAB
TOKeN cCONOMICS

"Context Window:
- LLM'in bir seferde goérebildigi maksimum token
- GPT-4 Turbo: 128K, Gemini: IM+

Input vs Output Fiyatlandirma:

- Input (prompt) genellikle UCUZ

- Output (generation) genellikle PAHALI
- 10x fark olabilir!

Truncation:
- Context'e sigmiyorsa, eski mesajlari kes
- Ya da 6zetle (summarization)"



%%HAIRLAB .
MODecl PARAMcTRelLeRrl @

ir=n

‘Temperature:

- 0 = Deterministik (hep ayni cevap)
- 1= Yaratici (her seferinde farkli)

- Agentlar icin genellikle 0-0.3

Top-p, Top-k:
- Hangi token'lari dusunecegini sinirlar
- Genellikle default birakilir

Max Tokens:
- Maksimum output uzunlugu
- Agent loop’larinda dikkat: Cok uzun = pahalr



%%HAIRLAB .
PRODUCTION CONCerNS @

.. I =
Rate Limiting:

- APl'ler saniyede X istek kabul eder

- Asarsan 429 hatasi

Retry Logic:
- API hata verirse, bekle ve tekrar dene
- Exponential backoff: 1s, 2s, 4s, 8s...

Cost Monitoring:
- Agentlar loop'ta calisir, maliyet hizla artar
- Max iteration, max token limitleri koy

Fallback:
- Anad model ¢cokerse, yedek modele gec
- GPT-4 — GPT-3.5, Opus — Sonnet’



%%HAIR LAB
McMORY

MEMORY KATMANLARI

1. Short-term (Conversation History)
- Bu oturumda ne konusgtuk?
- Context window icinde tutuluyor

2. Long-term (Persistent)
- Kullanici tercihleri, gecmis kararlar
- Veritabaninda saklaniyor

3. Episodic (Experience)
- "Gecen sefer X yaptigimda Y olmustu’
- Reflexion pattern icin

4. Semantic (Knowledge)
- RAG ile dis bilgiye erisim
- Vector databasede

A Memory = Context Window Yénetimi
Sonsuz hafiza yok, stratejik olmali



%%HAIR LAB
TOOLS

TOOL CAGIRMA NASIL CALISIR?

1. LLM tool listesini gorur

2. "'Bu goérevi yapmak i¢in X tool'u lazim™ der
3. Framework tool'u ¢agirir

4. Sonug LLM'e geri déner

5. LLM sonucu yorumlar

ORNEK:

User: "Hava nasil?”

LLM: <tool _call>weather_api("lstanbul")</tool _call>
System: {"temp": 18, "condition": "sunny"}

LLM: "Istanbul'da hava glnesli, 18°C”

A LM SADECE GEREKTIGINDE TOOL KULLANMALI
Basit soru — Direkt cevap
Dig veri lazim — Tool ¢agir



%%HAIRLAB
ScSSION

SESSION YONETIMI

Neden onemli?

- Agent sonsuz caligmamali
- Maliyet kontrolu

- Timeout handling

LIMITLER:

Max Iterations: Kag loop donebilir?

Max Tokens: Ne kadar harcayabilir?
Timeout: Kag saniye/dakika calisabilir?
Cost Limit: Max $ harcama

BEST PRACTICE:

- Her session’'a unique ID ver

- Loglar sakla (debugging igin)

- Graceful shutdown (yarida kalan is igin)



%%HAIRLAB :
LIMITATIONS AND CHALLENGElQ,l

LATENCY:

Her LLM cagrisi 1-5 saniye.

5 turlu agent = 5-25 saniye bekleme
Cozum: Streaming, paralel cagrilar

HALLUCINATION:
LLM yanhis bilgi uydurabilir.
CO6zUm: Tool ile dogrulama, RAG kullanimi

INFINITE LOOP:
Agent ayni seyi tekrar tekrar yapabilir.
Cozum: Max iteration limiti, loop detection

PROMPT INJECTION:
Kullanici agent manipule edebilir.
Cozum: Input validation, sandboxing

MALIYET:
Her LLM cagrisi para. Loop = ¢ok para.
C6zUm: Ucuz model tercih et, cache kullan

EVALUATION:

‘Agent iyi calistiyor mu?’ dlgmek zor.

COozum: Benchmark, A/B test, human eval, LLM
AS A JUDGE



%%HAIRLAB :
OVerReNGINeeRrRING ll

A LLM HER ZAMAN GEREKLI Mi?
Klasik otomasyon, algoritmalar

HAYIR! karsilayabiliyorsa; onlari kullan.

LLM GEREKMEZ:
- JSON parse
- Tarih hesaplama
- Basit APl cagrisi
- Format donustdrme

¥ LLM GEREKIR:

- Belirsiz input anlama

- Karar verme (trade-off)
- Ozet/sentez

- Dogal dil = yapi

KURAL: Klasik kod yapabiliyorsa — klasik kod yap



%%NRLAB
GOOGLe ADK

GOOGLE ADK NEDIR?

Agent Development Kit

- Google'in agik kaynak agent framework't

- Python-first

- Gemini-optimized (ama diger LLM'ler de ¢aligir)

TEMEL BILESENLER:

—— Agent: Ana class

Tool: Fonksiyon tanimlama
—— Runner: Calistirma

——— Session: State yonetimi

BASIT ORNEK:
from google.adk import Agent, Tool

@Tool
def get_weather(city: str) -> str:
return f'{city}: 18°C, gunesli"

agent = Agent(
model="gemini-2.0-flash’,
tools=[get_weather],
instruction="Sen bir hava durumu
asistanisin’

)



%%NRLAB
GOOGLe ADK

ADK'DA HER SEY HAZIR

Diger framework'lerde KENDIN YAZARSIN:
e Konusma gecmisi? = Kendin tut
e Kullanici tercihleri? — Kendin kaydet
e Oturumlar arasi hafiza? — Kendin tasarla
e Veritabani baglantisi? = Kendin kur
e State yonetimi? — Kendin implement et

ADK'da HEPSI BUILT-IN:
e Session — Konugsma takibi
e State — Veri saklama (4 farkli scope!)
e Memory — Uzun vadeli hafiza
e SessionService — Persistence
e MemoryService = Arama & geri cagirma



%%Am L AB

GOOGLe ADK: Se5S5I0N

SESSION = BIR KONUSMA THREAD/|
Her kullanici etkilesimi =1 Session

Session Igerigi:
e id — Benzersiz session ID
e user_id — Kim konusuyor?
e app_name — Hangi agent?
e events — Konusma gecmisi (kronolojik)
e state = — Agentin not defteri
e |ast_update — Son aktivite zamani

KOD:
from google.adk.sessions import
InMemorySessionService

service = InMemorySessionService()
session = await service.create _session(

app_name="seyahat_asistani’,
user_id="ahmet_123")



%%AIRLAB
GOOGLe ADK: STATc

STATE = AGENT'IN NOT DEFTERI (4 Scope!)
1) SESSION STATE (varsayilan)

Bu konusmaya 6zel, konugsma bitince gider

state["current_step"] = 3
state["aradigi_ucus"] = "IST=>JFK"

2) USER STATE (user: prefix)
Kullaniciya 6zel, TUM konusmalarda kalir

state["
state|”
state|”

user:name”] = "Ahmet"
user:preferred_language'] = "tr"
user:favorite _airline"] = "THY"

3) APP STATE (app: prefix)
Tum kullanicilar i¢in gecerli, global

state|"
state|”
state|’

app:version”] = "2.1"
app:total_users"| = 1450

‘app:maintenance_mode"'| = False

4) TEMP STATE (temp: prefix)
Sadece bu islem sirasinda, hi¢c kaydedilmez

state["temp:api_response’] = raw_data
state["temp:intermediate_calc"| = result

® TEMPLATE DESTEGI:
instruction = "Merhaba {user:name},
dil tercihin: {user:preferred _language}’

— ADK otomatik olarak state'ten degerleri enjekte
eder!
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GOOGLe ADK: MeMORY

MEMORY = SESSIONLAR ARASI HAFIZA

State — Kisa sureli (bir konusma iginde)
Memory — Uzun sureli (konusmalar ARASINDA)
HAZIR TOOLLAR:

1. Konusma biter PreloadMemory — Her turda otomatik
! hafiza yukle
2. add_session_to_memory(session) —LoadMemory — Agent karar versin,
Gemini énemli bilgileri cikarir gerektiginde yukle
\t

MEMORY SERVICE SE(;ENEKLERiZ
—— InMemoryMemoryService — Test icin (RAM)
—— VertexAiRagMemoryService — Production

{ . . (RAG + embedding)
4. Yenl konusmada agent memory'yi drar

search_memory("kullanicinin butgesi")

d

5. llgili bilgileri bulur ve kullanir

3. Memory Bank'a kaydeder
(embedding olarak, aranabilir)



%%Am LAB

DIGerR rRAMcWORKLeR

LANGCHAIN: En eski, en olgun. Devasa topluluk.
Ama chain’ mantigiyla basladigi icin multi-agent
sonradan eklendi. Bazen gereksiz karmasik.

Bir tool eklemek i¢in 5 farkli class lazim.

LANGGRAPH: LangChain’in ‘bunu duzelt' denemesi.
Graph yapisi - node'lar ve edgeller.

Cok gucli ama 6grenme egrisi dik.

State machine biliyorsaniz rahat edersiniz.

CREWAI: En kolay baslangic. Rol bazl takim’
metaforu.

'Sen arastirmacisin, sen yazarsin, sen editérsun
diyorsun, geri kalani framework hallediyor.
Ama production'da sinirlari var.

N8N: Kod yazmadan agent! Visual drag-and-
drop.

Teknik olmayan insanlar icin mukemmel.
Ama karmasik logic'te sinirh.

GOOGLE ADK: En yeni ama Google'in arkasinda.
Multi-agent native, MCP native, deployment
native.

Digerlerinin hatalarindan ders almis.
Dezavantaj: Topluluk hentz ktu¢uk, dokiman az.”



%%NRLAB
DIGerR rRAMcWORKLeR

LANGGRAPH
LANGCHAIN Felsefe: "Agent = State Machine, her adim bir
Felsefe: "Her seyi chain'le, her LLM cagrisini node"
bilesenlere ayir’ Guclu: Tam kontrol, conditional branching,
GuclG: 100+ entegrasyon, devasa ekosistem checkpoints
Zayif: Agir E:IbStI’CICtiOh, ‘chain of chains’ Zayif: Ogrenme edrisi dik, basit isler icin overkill
karmasgiklig Kod: Graph() = add_node() = add_edge() =
Kod: Chain = Prompt — LLM — Parser = Tool =  ~om nile()
Memory (her biri ayri class) ideal: Karmasik workflow, retry logic, human-in-
Ideal: RAG uygulamalari, cok API'li projeler the-loop




%%NRLAB
DIGerR rRAMcWORKLeR

CREWAI
Felsefe: "Agent = Takim Uyesi, gbérev dagilimi yap"
Guclu: En kolay syntax, hizli prototip

Zayif: Production sinirlari, debugging zor GOOGLE ADK

Kod: Agent(role=..) — Task(agent=...) = Felsefe: "Agent lifecycle: build — test — deploy —

Crew(]..]) monitor”

Ideal: Igerik Gretimi, arastirma, basit otomasyon GUcIU: Multi-agent native, MCP, Google
ekosistemi

NSN

Felsefe: "Kod yazmadan otomasyon’

Guclu: Visual builder, 400+ entegrasyon, self-host
Zayif: Karmasik agent logic'te sinirli

Kod: Yok! Drag-and-drop

Ideal: Is akisi otomasyonu, non-developer
kullanicilar

Zayif: Yeni, kGguk topluluk

Kod: Agent(model=.., tools=|...], sub_agents=]...])
Ideal: Google Cloud projeleri, multi-agent
sistemler



%%Am LAB

DeMO: DerS PLANLAYICI



%%AIRLAB -
GerRCcK ORNcecK:DRONe KONTROL

B Paper: arxiv.org/abs/2601.15486 (Ocak 2025) "A Universal LLM - Drone Command and
Control Interface’

Bir MCP Server yaziyorsunuz - drone'a
MAVLink komutlari gonderiyor. Sonra
herhangi bir LLM'i bagliyorsunuz.

Claude’a diyorsunuz ki: 'En yakin markete uc¢
Claude ne yapiyor?

1. Once Google Maps MCP'ye soruyor: ‘En
yakin market nerede?

2. Koordinatlari aliyor

3. Sonra Drone MCP'ye diyor: 'Bu koordinata

Bu neden onemli? Eskiden drone ugurmak
Icin:

- MAVLink komutlarini bilmen lazimdi

- Koordinat hesaplamasi yapman lazimdi
- Ozel yazihm kullanman lazimdl

Simdi: 'Su binayi bul ve fotografini cek
diyorsun.

uc .
Paper Ocak 2025te yayinlandi. Hem
4.D kalk 2 farkl MCP L .
IR L LT s g/l B L simulasyonda hem GERCEK drone'da test

1LLM, 1 . Hepsi dogal dille kontrol - - : ’
eri;sgr A iaiacbiidae edildi. Claude, GPT, Gemini hepsiyle ¢aligiyor.



%%NRLAB -
GerRCeK ORNeK: THY MCP SerVer

Claude, ChatGPT veya herhangi bir LLM'e dogal dille THY hizmetlerine erisim sagliyor:

—— 2 Ucus Arama & Durum Takibi

"TK123 ucusunun durumu ne?" KULLANIM:
"Istanbul-New York arasi yarinki ucuslar?” Claude Desktop'ta THY MCP entegrasyonu:
claude.ai/settings/integrations
- 8 Rezervasyon Yonetimi URL: https://mcp.turkishtechlab.oom/sse

"PNR ABCI123 ile check-in yapabilir miyim?"
SU AN: Digital Lab projesi (hentiz resmi Grin

—— & Miles&Smiles Bilgisi degil)
"Kag milim var?” AMA: Gercek APl'lerle ¢alisan, fonksiyonel bir
sistem

—— B Destinasyon Bilgisi
"Tokyo'ya bagaj hakkim ne kadar?”



%%Am LAB

USe CASecS & PrROJe rlIKIRLeRI



%%HAIR L AB

KAYNAKLAR

& KITAPLAR *» FRAMEWORK DOCS
- "Building LLM Apps" - Chip Huyen
- "Al Engineering” - Chip Huyen TOPLULUK
e Oceanofpdf tarzi siteler en iyi dostunuz - Reddit
- X
% YOUTUBE - Al Discord'lar

- Al Jason (agent tutorials)
- Sam Witteveen (Google ADK)
- Matt Shumer (HyperWrite)

B PAPER'LAR

- CoT: arxiv.org/abs/2201.11903

- ReAct: arxiv.org/abs/2210.03629
- ToT: arxiv.org/abs/2305.10601
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www.airlab.yildizskylab.com



